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KLASZTERANALIZIS

Az eseteket homogeén csoportokba (U.n. klaszter ekbe) soroljuk.
A csoportositas alapja egy adott metrika szerinti kdzelség,
illetve egy adott hasonl6sagi mérték szerinti hasonlsag.

DISZKRIMINANCIAALIZIS

Az esetek egy kategoriavaltozd értékei alapjan osztalyokba
vannak tagolva. A feladat az, hogy a tobbdimenzids térben
az osztélyokat szepar alo felliletekkel elvalasszuk.

OSZTALYOZAS

Ismert kategdridju esetek segitségével (tananyag) dontésfligg-
vényt konstrudlunk, amivel ismer etlen kategoriaju esetekhez
istudunk osztalyokat rendelni.

PELDAK
KLASZTERANALIZIS

» Milyen csoportok alakithatok ki az employee
dlomanyban afizetés adatok (salary, salbegin)
alapjan?

* Milyen csoportosul asok keletkeznek az orszagok
halmazéban, ha az egészséguigyi helyzetet jellemzo
véltozokat tekintjuk: lifeexpf, lifeexpm, babymort,
calories, aids rt,b to d

» Milyen csoportosulasok keletkeznek az orszagok
halmazaban, ha a gazdasagi helyzetet jellemzo
valtozokat tekintjuk: gdp_cap, cropgrow, urban



PELDAK

DISZKRIMINANCIAALIZIS

A
2 * A fizetés adatok mennyire valaszthaté szét a
T jobcat, gender illetve minority kategériavaltozok
% alapjan?
E » Mennyire valnak szét az orszagok a gazdasagi
G tomorilés (region) alapjan?
M
E OSZTALYOZAS
X « Betufelismerés * Orvos diagnosztika:
L Beteg? Nem beteg?
A » Muholdképpontok osztalyozasa L
S * Replilésiranyités.
* Banki rizikbelemzés: Felszalljon? Toroljék?
kapjon hitelt? Ne kapjon?
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A k-k6zép modszer (K-Means Cluster Analysis)

Olyan dinamikus klaszterezo eljarés, amikor elore meg kell
adni aklaszterek szamat. A klaszter-kozéppontok térbeli
helyzetét iteracioban dlanddan vatoztatjuk, amig egy stabil
allapot ki nem alakul. Az esetvektorok alegkozel ebbi
klaszterk6zépponthoz lesznek rendelve.

Elonye:
Nagy esetszamu adatmétrix feldolgozhato vele.
Hatranya:

A metrika beépitett, kdrilményes a koordinatasilyozés

Elore meg kell adni aklaszterek szamét
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A hierachikusklaszter ezés (Hierarchical Cluster Analysis)

Egyelemu klaszterekbol kiindulva, minden |épésben a két
legkdzelebb fekvo klasztert dsszevonva csokkentjik a
klaszterek szamét, amig minden eset egyetlen klaszterbe
nem kertl. A folyamatot regisztrd é dendogrammot utélag
kielemezve, azt a koztes allapotot fogadjuk el, amikor az
Osszevonas eroltetett volt, azaz az Gsszevont klaszterek
elég tavol vannak egymastal.

Elonye:
Nem kell elore tudni a klaszterek szamét

Valtoztathat6 atavol sag- és hasonl dsagi-mérték
Hatranya:

Kis dimenzidszam esetén indithato el

KLASZTEREK d(C,,C,) TAVOLSAGA

A legkdzel ebbi-tars tavol ség A legtavol abbi-tars tavol sag

Klasztercentrumok tévolsaga
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ESETEK d(x,y) TAVOLSAGAI
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Egy p-dimenzios sokasagot lehet egy k=1,2 vagy 3
dimenzios Euklideszi ponthalmazzal vizualizalni.

A ponthalmaz tavolsagviszonyai az er edeti sokasag
eseteinek tavolsagviszonyaival nagymeértékben egyezik.

A vizualizalasrévén tanulmanyozhat6 a statisztikai sokasag

térbeli strukturalddasa. Jellegzetes tomor tlések, irdnyok
fedezhetok fel az elkészlilt scatter-grafikonon.
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D=(d(x",x"))

Az esetvektor ok egymastal vett
nxn-estavolsagmatrixa

-

M egkonstrualhatok olyan .-_ué'.,-,---.::-ﬂ! k=1,2 vagy 3
dimenzids vektor ok, melyek nxn-es Euklideszi tavolsag-
métrixa nagymértékben hasonlé L -hez.
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